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HMAX simplifié 

Optimisations 

Résultats et conclusion 

S1: extraction de caractéristiques  C1: invariance spatiale RBF: classification 
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Batterie de filtres de Gabor: Maximas locaux: 
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Une seule orientation 

Yeux, nez et bouche 
visibles → pertinent 

On ne voit rien → non pertinent 

HMAX 

En utilisant une seule orientation, 
temps de calculs et empreinte mémoire /4 

Somme par échelles 

Σ 

Redondance 

Mutualisation 

Taille des vecteurs 
à classifier: 

11.004 

3.600 

Taille des C1 

Pixels similaires 
→ sous-échantillonnage 
     par maximas locaux (cf couche C1) 

Taille des vecteurs à classifier: 
11.004 → 2.300 

Type Formule Complexité 

Gaussienne 

Élevée  

Distance d2 

Distance d1 
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Original → 

Type de RBF 

Objectif 

Optimisation du model HMAX par omission de données 

Performances 

- Division de l’empreinte mémoire et du temps de calcul par plus de 4 
- Résultats pratiquement équivalents 

Améliorations envisagées 

- Balayage de scènes 
- Généralisation à d’autres cas 
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